COMO A INTELIGENCIA ARTIFICIAL PODE NOS
AJUDAR A ENTENDER A DEMANDA DE AGUA DE
UMA CIDADE?

TAIS CARVALHO



DEMANDA DE AGUA
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SELECRO DE VARIAVELS



ARVORE DE DECISKO

RENDA = 1200
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MODELO FINAL
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Clusters silhouette plot - Census blocks
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Materiais de estudo sobre R
https://beatrizmilz.com/project/materiais-estudo-r/

Artigo sobre o trabalho apresentado
https://ascelibrary.org/doi/abs/10.1061/%28ASCE%29WR.1943-5452.0001310

Minicurso sobre aplicacdes de aprendizado de maquina em Recursos Hidricos
https://taiscarvalho.github.io/ia-rec_hidricos/

Livro sobre aprendizado de maquina
https://hastie.su.domains/Papers/ESLII.pdf

Artigo interessante com uma aplicacao de aprendizado de maquina para avaliar impactos da seca
https://iopscience.iop.org/article/10.1088/1748-9326/aba4dca

Artigo sobre demanda hidrica
https://agupubs.onlinelibrary.wiley.com/doi/10.1029/2019WR024897

Dica: acessar os artigos com o portal de peridodicos da CAPES


https://beatrizmilz.com/project/materiais-estudo-r/
https://ascelibrary.org/doi/abs/10.1061/%28ASCE%29WR.1943-5452.0001310
https://taiscarvalho.github.io/ia-rec_hidricos/
https://hastie.su.domains/Papers/ESLII.pdf
https://iopscience.iop.org/article/10.1088/1748-9326/aba4ca
https://agupubs.onlinelibrary.wiley.com/doi/10.1029/2019WR024897

